在原始的PSO中，希望藉由向表現較好的(or fitness value較高的)particle學習，來提昇自己表現出來的fitness value，簡單的圖示如下：
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這樣的想法可能會有的問題就是昨天提出的某個particle雖然fitness value高，但這是就整體(所有dimension)而言，但並不代表它的每一個dimension都是好的。以生活上的例子來說，就像是班上有一個人考試第一名，但未必表示他的所有科目都是全班最高的，所以某個人想要考試進步最理想的方法就是針對不同的科目，就該去向該科考最高的人學習，簡單的圖示如下：


[image: image2]
這也是我覺得這篇Paper希望提出的主要想法，但這在方法實作上有一個很主要的問題，也是昨天柏甫學長有提到的，在實作的時候，其實你無法知道哪一個particle的哪一個dimension是最好的，因為唯一能得到的訊息就是該particle整體的fitness value。所以這篇paper在設計的時候，利用random的方式來決定哪些dimension該向哪一個particle學習，在這裡所謂”向哪一個particle學習”，是指向它所得到的previous best學習。這麼做的原因主要是希望至少每一個particle都是往比較好的方向走。
另外昨天柏甫學長後來提到使用Local PSO，其實跑出來的結果跟這篇paper提出的方法不會差太多，我有稍微想了一下，我自己的看法是也許因為作者在實作的時候，有個m值，也就是決定哪些dimension要向global best學習的參數，其實都設的很小，這樣造成的結果會和Local PSO有點像，我想主要的差別在於Local PSO update時是所有dimension一起做，而paper裡的方法是不同的dimension看不同的previous best，簡單的圖示如下：
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這是我自己的心得與看法，也不確定是否正確，如果有任何看法或是指正，歡迎各位提出來討論。
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Local PSO： update時參照自己和別人的previous best
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MLPSO：update時參照自己和別人的previous best，但以dimension為單位做update








